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АНАЛИЗ МЕТОДОВ НАХОЖДЕНИЯ СКРЫТОГО
ПРЕДСТАВЛЕНИЯ МЕДИАФАЙЛОВ

Рассматриваются основные методы нахождения скрытого представления медиафайлов, а также типы
задач, для которых эти методы применяются.

Введение

В настоящее время актуально множество
задач классификации и анализа медиафайлов.
Для решения многих задач машинного обучения
требуется большой тренировочный набор разме-
ченных данных, на котором нужно обучать мо-
дель, потратив значительное время и вычисли-
тельные ресурсы.

Чтобы избежать повторного обучения мо-
делей для каждой отдельной задачи, существу-
ют способы нахождения скрытого представле-
ния медиафайлов. Они позволяют кодировать
данные в универсальном виде, который можно
использовать для решения, например, не одной
конкретной задачи классификации, а нескольких
без переобучения всей модели.

I. Архитектуры нейронных сетей в
решении задач машинного обучения

Одним из способов получения скрытого
представления является построение автокоди-
ровщиков на различных архитектурах нейрон-
ных сетей.

Выделяются виды нейронных сетей:

- сверточные;
- рекуррентные;
- трансформеры;
- wavenet.
Разные реализации используются для ра-

боты в основном с определенными типами дан-
ных. Одна из главных областей применения ре-
куррентных нейронных сетей – работа с языко-
выми моделями, в частности – анализ контекста
и общей связи слов в тексте. В последнее вре-
мя эти сети начали занимать нишу машинного
перевода. Одним из крупнейших примеров яв-
ляется использование компанией Google рекур-
рентных нейронных сетей типа LSTM в системе
Google Translate [1]. Однако они также применя-
ются для кодирования и последующей генерации
звука [2]. Сверточные сети широко применяются
для всех видов сигналов. Wavenet используются
в основном для синтезирования речи [3]. А транс-
формеры были изначально разработаны для ма-
шинного перевода и постепенно заменили рекур-

рентные нейронные сети в основных задачах ней-
ролингвистического программирования [4]. При-
меров применения данных нейронных сетей для
обработки звука не так много (можно выделить
Magenta – исследовательский проект Google AI
– как один из наиболее значимых проектов, свя-
занных с созданием музыки).

На сегодняшний день чаще всего применя-
ются сверточные, рекуррентные и wavenet ней-
ронные сети. В перспективе трансформеры мо-
гут позволить добиться более высокого качества
обработки звука, хотя сейчас они остаются менее
эффективными с точки зрения скорости вычис-
лений.

II. Выводы

Построение автокодировщиков с различны-
ми архитектурами и определение результатов их
работы при условии одинакового количества опе-
раций с плавающей запятой в секунду может от-
ветить на вопрос о наиболее эффективном мето-
де работы со звуковым сигналом при решении
ряда задач машинного обучения.
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