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ИСПОЛЬЗОВАНИЕ СВЕРТОЧНОЙ НЕЙРОННОЙ СЕТИ
ДЛЯ РАСПОЗНАВАНИЯ ЧЕЛОВЕЧЕСКИЙ ЭМОЦИЙ

Рассматривается модель сверточной нейронной сети для анализа изображения с лицом человека европео-
идной внешности и предположения эмоции на его лице. Предлагается использовать приведенную модель
для увеличения точности результата определения эмоции.

Введение

Для решения задачи распознания человече-
ских эмоций предлагается использовать сверточ-
ную нейронную сеть, работа которой основана на
принципе свертки. Данная архитектура хорошо
справляется с задачей нализа изображений [1].
Для увеличения точности предсказания предла-
гается использовать приведнную в статье конфи-
гурацию сети.

I. Модель сверточной нейронной сети

Нейронная сеть начинается со входного
слоя 48 на 48, совпадая с размером входно-
го изображения. Далее находится 1 сверточный
слой, 1 слой нормализации контраста и слой суб-
дискретизации (слой предвыборки). Заканчива-
ют сеть 2 слоя свертки и один полносвязанный
выходной слой. Все слои использовали функцию
активации ReLu.

II. Обучение нейронной сети

Выборкой для обучения нейронной сети
был выбран FERC-2013, т.к. он находится в
открытом доступе и имеет большое множет-
сво изображений с эмоциями людей европейской
внешности. Так же для проверки были исполь-
зованы изображения из выборки RaFD, чтобы
проверить точность классификации эмоций.

Обучение произодилось на выборке из
FERC-2013 с 20000 изображений. Проверялось
на выборке из 1000 изображений RaFD и 2000
изображений FERC-2013 (см.рис.1.)

Рис. 1 – Состав обучающей выборки

Нейронная сеть была тренирована 60 раз
с уже описанной выборкой. Результаты клас-
сификации 1000 изображений RaFD получены
следующие (табл.1.):

Рис. 2 – Результат классификации на эталонной
выборке сгруппировано по эмоциям

Полученные результаты показывают, что
для нейронной сети, как и для человека, тяжело
отличать эмоции, которые схожи между собой.

По графику видно, что обученная нейрон-
ная сеть хорошо справляется с классификации
таких эмоций, как радость (90%), нейтральность
(80%) и удивление (77%). Такой результат, ско-
рее всего, получился из-за того, что эти эмоции
проще всего воспринимаются и людьми. Грусть,
страх и злость сравнительно часто могут класси-
фицироваться как нейтральность. Самый низкий
процент точности у грусти (28%) и страха (37%).

III. Выводы

Предлагаемая мной архитектура нсверточ-
ной нейронной сети позволяет точно определять
эмоции, которые легко читаются на лице челове-
ка. Эмоции, которые имеют схожесть между со-
бой, как, например, грусть, страх и нейтральное
выражение лица, могут трактоваться не верно,
однако подобную ошибку может допустить и че-
ловек.
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