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As a network for transmitting information from dairy farms to the cloud, we will choose the 4-LTE LTE
network. NB-lot technology, within the LTE network, has a low data transfer rate, but a large coverage-due
to the use of  LTE network capabilities  [3].  NB-IoT provides data  transfer  speeds from 20 to 250 Kbit  /  s,
depending on what resources are used on the LTE network. Since this is only an extension of existing
standards, N NB-IoT requirements are already available.
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Using a model that embeds the representation of sounds properties on sources, and the rules that govern
their propagation across the various surrounding mediums would help in both, tracking the historical
variations and predicting the future changes of sounds properties along the spatio-temporal dimensions. In
fact, such a model can represent levels of noise in a large urban space and help in studying noise pollution at
various layers: inside a given building, in a specific public park or around the whole city. It shall also help in
predicting how spatiotemporal changes may affect the levels of noise pollution at any of these layers, for
instance when a new building complex or a compound community take place in the city.

Consider the authors' approach to the symbolic description of a multi-agent model for collecting and
processing sound information (CPSI) from the environment, based on the concept of object algebra [2]. Let's
present this model as set of seven agents: AIP-agent of input and preprocessing of sound information, AFC-
filtering and classification agent, AIDB-agent working with data base of sound information, ACM-
conceptual modeling agent,  AKB-agent working with knowledge base of sound information classification,
ASD – agent for of decision support (DS) making about sound situation, AUI. – agent of user interface. In
general this model works including several algorithms. Describe the main of them.

The first algorithm starts from work of many agents AIP which input and collect local sound
information in some region and send it to the AFC agent which will also get information from the ACM
agent  and  then  send  it  to  the  agent  ADS .  It  works  with   agents  AIDB ,  AKB,  AUI  (data  and  knowledge
bases, DS and user interface).

The second algorithm have the same cycle as the first one, but in this case if there is some sound
information missing so the ADS agent will get back to the AIP agent to get the needed information, and then
the cycle will complete as the first one to get a better result.

The third algorithm is that: before the ACM agent give information to the AFC agent it will
communicate with the  AIP agent and get the required information.

The structure of multi-agent system for Collection & Processing Sound Information (CPSI) is composed
of several different components that works together to collect sounds from the environment to get a required
output. These components can be classified in two parts. The first part is many detecting and collecting
sounds processors from the environment (AIP agents of model), while the other part is software-hardware
realization on  Server (AFC, AIDB, ACM, AKB, ADS, AUI agents of model).

The detecting or collecting processor is composed of detectors or sound sensors (SD) so that there
number of detectors will take in to consideration the zone or place that will be covered so that we will insure
that we collect all the sound waves from a specified environment or zone.

These components of MAS CPSI realizes the model special algorithms given above. Common
algorithm of MAS will allow specialist to select a specific sound length or sound range.  If user willing to
collect not only this but also avoid duplication in sound collecting so that if two or more detectors (SD)
collect the same sound source from the environment and send it to the Server, it will drop all the common
sound waves to decrease the data that will be studied and select the most clear data that was collected with
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the sensors by the help of special methods that are provided by the second part of these agents. For practical
realization this MAS the network of IoT is designed.
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В настоящее время практический и научный интерес представляют методы оптимизации для
распределения нагрузки в информационных сетях. В данной области авторами разработана
имитационная модель сети, которая предназначена для поиска минимума потери информации при
передаче данных от большого количества устройств-клиентов к одному серверу, а также
исследования устойчивости сети к различным видам хакерских атак. Модель относится к моделям
беспроводных сетей с [1] временным разделением каналов

Модель имеет ряд изменяемых входных параметров для оптимизации интервала времени, после
которого все устройства-клиенты модели будут успешно выходить на связь с сервером.

К входным параметрам относятся:
а) N – количество устройств;
б) А – закон распределения выходов устройств на связь;
в) T – интервал выхода на связь для каждого устройства;
г) Tstat – постоянное время ожидания перед повторной отправкой;
д) Trand – случайное время ожидания перед повторной отправкой;
е) τ – длительность передачи пакета;
ж) k – количество повторных выходов на связь при повторной отправке.
Для первой итерации генерируются согласно выбранному случайному закону временные

интервалы выходов на связь устройств-клиентов. Модель размещает интервалы выходов на
временной области. По окончанию перовой итерации начинается поиск коллизий, то есть наложений
временных каналов. Если коллизии присутствуют и количество повторных выходов на связь не равно
0, то данная итерация повторяется с учётом старых коллизий и новых временных интервалов
повторных отправок. Данные действия осуществляются до тех пор, пока не обнулиться счётчик
повторных отправок устройств-клиентов. По окончании каждой итерации модель проверяет
количество коллизий и анализирует успешность выходов на связь всех устройств.

В результате исследований получены графические зависимости времени оптимизации модели от
входных параметров.
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Основная идея программно-конфигурируемой сети состоит в том,чтобы,не изменяя
существующее сетевое оборудование,отделить управлении этим оборудованием за счет создания


