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из них сводится к определению местоположения и показу важных объектов рядом:
достопримечательностей, гостиниц, кафе, пунктов обмена волют, транспорта и т. д. Можно
использовать и общие карты-навигаторы на смартфонах, такие как Google Maps, Yandex.Maps,
Maps.me, Navitel. Есть специализированные навигационные приложения, предоставляющие
актуальную информацию о доступном транспорте, остановках, оптимальных маршрутах, времени
ожидания, пробках и других аспектах передвижения в городе: Minskline, Минск Метрополитен,
Minsk Routes, Транспорт BY и др. [4].

Таким образом, работа по совершенствованию транспортной навигации в Минске продолжается.
Организация единой системы, охватывающей все транспортные узлы города, имеет важное значение,
поскольку на транспортно-пересадочных узлах пассажиры нуждаются в понятной, доступной
информации о дальнейших направлениях движения, местоположении остановок и других данных,
предоставление которых оптимизируется применением современных технологий.
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В докладе разрабатывается и оценивается использование сверточных нейронных сетей (CNN) с
длинным и коротким циклами для ИТ-диагностики. CNN использует различные наборы данных
глубокого обучения и библиотеки для проектирования, обучения и тестирования. Скомпилированная
модель показывает высокую среднюю точность − 91,23 %. Эта система опирается на данные умных
часов (smart watch), оценивает и анализирует физическое состояние пациента с помощью алгоритмов
(пульс, давление, температура и т. д.), а затем выводит информацию о состоянии здоровья пациента
на смартфон. Каждый слой сети Интернета вещей (ИВ) диагностики имеет стандартную интерфейсы.
Сетевую архитектуру можно разделить на терминальный уровень, пограничный шлюз, уровени
доступа к восприятию, обратной связи по сети, платформы и приложений [1, 2].

Терминальный уровень сети ИВ − медицинские терминалы такие как умные браслеты, часы для
пациентов и т.д. Эти терминалы могут быть развернуты в различных сетевых средах, включая
внутренние и наружные, стационарные и мобильные, с различными типами и различными
протоколами, такими как Wi-Fi, RFID, ZigBee, Bluetooth и т.д., и может быть гибко подключен к сети
Интернета вещей. Пограничный шлюз и уровень сенсорного доступа являются "нервными
окончаниями" медицинской сети Интернета вещей. Он обеспечивает беспроводной доступ к базовым
станциям "все в одном". Сетевой уровень используется для обеспечения эффективной, надежной и
безопасной передачи данных. Уровень платформы реализует три функции: управление сетью,
безопасностью и IoT. Прикладной уровень является "мозгом" всей медицинской сети ИВ, состоящей
из различных приложений.

Предлагаемая система направлена на классификацию и анализ собранных данных, чтобы у
пациента физическая активность обрабатывалась в режиме реального времени (пять этапов). Первым
этапом является загрузка набора данных, при этом функция to_categorical кодирует вывод в
однократную закодированную форму. Второй этап − использование классификатора keras для
оптимизации нейронной модели, а затем  просмотр результатов оптимизации и наилучшей
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комбинации параметров. Третий этап − использование evaluate_model для обработки входящих
обучающих данных и возврата обучающих данных модели, проверки точности обученной модели.
При этом происходит разделение обработанного набора данных на обучающий набор и тестовый
набор и использовании двумерного тензора для построения модели. Четвертый этап − построение
моделей LSTM и CNN. Функции построения LSTM и CNN в Керас. проводится многократное
обучение до тех пор, пока не будут достигнуты наилучшие результаты (изменение эпохи, скорости
обучения). Пятый этап заключается в записи процесса тестирования, чтобы визуально увидеть
процесс обучения. Проект реализован на язык Рython.

Используется Kaggle − онлайн-сообщество практиков. Kaggle позволяет пользователям находить
и публиковать наборы данных, исследовать и строить модели в веб-среде data science, сотрудничать с
другими специалистами по обработке данных и инженерами машинного обучения, а также
участвовать в конкурсах для решения задач в области data science. Записную книжку в kaggle можно
отлаживать онлайн, не занимая локальную память, и она работает быстро и может эффективно
выполнять всю работу.
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Пандемия коронавируса подняла дискуссию о важности доступной и точной диагностики
заболеваний легких. Для диагностики пациентов обычно используются рентгеновские снимки
грудной клетки и компьютерная томография (КТ). Однако эти методы сканирования являются
дорогостоящими и могут увеличить риск развития рака в результате облучения. Стетоскоп также
используется для прослушивания легких пациента, но одного человеческого уха недостаточно для
постановки надежного диагноза. Использование машинного обучения (ML) для диагностики
пациентов может снизить риски и затраты. Это также сделает точные прогнозы более доступными в
развивающихся или отдаленных районах.

Основные этапы технологии включают в себя распознавание речи, извлечение признаков и
классификацию моделей [1]. В сети Интернет вещей (ИВ) анализируются изменения в звуках
дыхания для диагностики различных заболеваний легких, включая астму, хроническую
обструктивную болезнь легких (ХОБЛ) и рак легких. В докладе используется алгоритм машинного
обучения с опорными векторами (SVM) и сверточная нейронная сеть (CNN) для анализа и
диагностики звуков дыхания пациента, чтобы проанализировать образцы звуков дыхания и
определить связь с конкретными заболеваниями легких [2]. Запись звуков дыхания с помощью
смартфона может облегчить сбор и анализ голосовых данных для диагностики заболеваний легких.

Выбор звуковой функции для звуковой диагностики имеет решающее значение. Чтобы выбрать
подходящие биты квантования, в рамках проекта выполнено одно и то же извлечение признаков и
классификационный анализ для 5 различных бит квантования, от 4 до 32 бит, после определения
частоты дискретизации и определения соответствующих бит квантования на основе результатов
эксперимента. Система извлекает и помечает особенности звуковых сэмплов в наборе данных, а
затем обучает модель данных с помощью CNN для генерации сценария прогнозирования. После
выбора набора данных надежной классификации необходимо пройти четыре этапа. Первый этап
заключается в извлечении характеристик из аудиофайлов: MFFC, хроматограмма, mel-
спектрограмма, спектральный контраст и центроидные характеристики высоты тона. Второй этап –


