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маркировка,  поэтому разделяем звуковые сэмплы на кашляющие и не кашляющие,  на третьем этапа
передаем входные данные в CNN, на последнем − генерируется сценарий прогнозирующей модели.

Проект использует Python для предварительной обработки данных и обучения модели,  PyCharm
и Jupyter  Notebook  для локального развертывания и отладки кода.  Часть облачных вычислений
использует платформу Google Cloud Storage Platform и средство Flask в качестве механизма вызова
интерфейса веб-службы. Чтобы удобнее собирать данные и улучшить пользовательский опыт, в
рамках проекта было разработано приложение для прогнозирования заболеваний легких, платформой
разработки является Android  Studio,  а языком разработки -  Kotlin.  Процесс проекта заключается в
том, чтобы использовать мобильное приложение для сбора звуков дыхания пациента, затем загрузить
их на облачную платформу Google для предварительной обработки данных, затем использовать
сценарий прогнозирования заболевания для анализа данных и, наконец, вернуть результаты анализа в
приложение пользователя для отображения.
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Сеть Интернета вещей для диагностики здоровья человека на основе данных радужной оболочки
глаза может обеспечить более подробную и точную ИТ-диагностику. С точки зрения медицинской
диагностики, технология диагностики и лечения радужной оболочки глаза может помочь врачам
проводить раннее выявление и диагностику таких заболеваний, как катаракта, диабетическая
ретинопатия и другие глазные заболевания [1]. Также технология диагностики заболеваний по
радужной оболочке глаза может быть использована для персонализированного
медицинскогообслуживания, составления индивидуальных планов пациентов на основе ее
характеристик и повышения эффективности лечения [2]. Кроме того, использование машинного
обучения (ML) для диагностики пациентов может снизить радиационный риск и снизить затраты [3].

Основные этапы этой технологии включают получение изображения радужной оболочки глаза,
извлечение признаков, обучение и классификацию моделей. В докладе используется алгоритм
машинного обучения с опорными векторами (SVM) и сверточная нейронная сеть (CNN) для обучения
и диагностики. Изображения радужной оболочки пациентов с определенным заболеванием
используются, чтобы обучить сеть, а потом проанализировать образцы изображений радужной
оболочки новых пациентов и определить, есть ли заболевание в их организме. Сбор изображений
радужной оболочки глаза с помощью смартфоа может лучше облегчить сбор и анализ изображений
от пациентов.

Для постановки диагноза радужной оболочки глаза необходимы следующие шаги.  1. Сбор
данных: используются камеры смартфона для сбора изображений радужной оболочки.
2. Предварительная обработка изображений радужной оболочки: включает улучшение изображения,
уменьшение шума, определение границ и т. д., для повышения точности диагностики. 3. Извлечение
признаков: текстура радужной оболочки, цвет и пятна для постановки диагноза. 4. Сопоставление
признаков с известными базами данных радужной оболочки, чтобы найти наиболее похожие
признаки радужной оболочки; 5. Дискриминантная диагностика; она нужна, чтобы определить, есть
ли отклонения в радужной оболочке, и диагностировать тип заболевания.
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В проекте используется язык Python для предварительной обработки данных и обучения модели.
Среда разработки выбирает локальное развертывание и отладку кода с использованием средств
PyCharm и Jupyter Notebook. Часть облачных вычислений использует платформу Google Cloud storage
platform и Flask  в качестве механизма вызова интерфейса веб-службы.  Процесс проекта включает в
себя сбор изображений радужной оболочки пациента с помощью мобильного приложения, загрузку
их на облачную платформу Google для предварительной обработки данных, анализ данных с
помощью сценария оценки заболевания и, наконец, возврат результатов анализа в пользовательское
приложение врача для отображения результатов.
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Несмотря на активный рост и развитие масштабов современных корпоративных сетей,
вычислительные ресурсы зачастую остаются ограниченными, из-за чего время от времени
специалисты в работе сталкиваются с такими проблемами, как несвоевременное реагирование,
связанное с необходимостью быстрой диагностики, а также отсутствие стабильности в работе сетей и
информационных систем за счет увеличения перерывов в обслуживании. При этом применение
инструментов для мониторинга означает, что специалисты по обслуживанию сетей могут оперативно
находить неисправности и предотвращать возникновение нештатных ситуаций [1,2].

Целью работы являлось проектирование программного обеспечения для автоматизации
процессов сбора, хранения и визуализации метрик с удаленных серверов для их последующего
анализа пользователем. Актуальность выполненной работы непосредственно связана с эффектом,
который оказывают системы мониторинга на производительность компании в целом. Данные
программы позволяют оперативно реагировать на возникшую проблему в работе различных
информационных сервисов, а также эффективно предотвращать возникновение неполадок. В связи с
этим, данный вид программного обеспечения необходим для проведения постоянного мониторинга
информационной инфраструктуры, обеспечивающего запуск и последующую корректную работу
всех необходимых сервисов и сетевых систем вне зависимости от масштабов управляемой
инфраструктуры и размеров предприятия. Все это делает разработку систем данного вида
целесообразной.

В статье представлены результаты разработки программного обеспечения для мониторинга
параметров сетей связи и серверного аппаратного обеспечения. Для реализации указанной задачи
был проведен анализ предметной области, выполнено исследование существующих аналогов,
определена архитектура программного обеспечения, разработан алгоритм работы, на основе которого
было реализовано программное обеспечение.

Готовый программный комплекс состоит из трех основных элементов: модуль сбора метрик, база
данных временных рядов, веб-интерфейс визуализации метрик. Первым этапом разработки
программного обеспечения являлось проектирование модуля для обработки сырых данных. Его
основная задача заключалась в преобразовании данных системы в метрики, готовые для
использования базой данных. К дополнительному функционалу модуля относится возможность
временного хранения метрик перед выгрузкой из базы данных и передачей для формирования отчета.


