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Эффективный способ распознавания небольших выражений на изображениях в 

Узбекистане 

 

В данной работе представлен обзор 

и анализ эффективных методов 

распознавания небольших выражений на 

изображениях, ориентированных на 

реалии Узбекистана. Рассматриваются 

современные подходы на основе 

глубокого обучения, включая 

свёрточные нейронные сети (CNN) и 

методы переноса обучения. 

Анализируется применимость этих 

методов в различных областях, таких как 

медицина, безопасность и образование, с 

учетом специфики и потребностей 

Узбекистана. 

 

Введение 

Распознавание небольших 

выражений на изображениях является 

важной задачей в области 

компьютерного зрения и имеет 

множество применений, включая 

медицинскую диагностику, системы 

безопасности и образовательные 

технологии. В условиях Узбекистана 

существует необходимость в адаптации 

этих методов к местным условиям и 

потребностям. В данной работе 

рассматриваются наиболее 

эффективные подходы к распознаванию 

выражений и их применение в 

различных областях Узбекистана. 

 

Методы: 

1. Свёрточные нейронные сети 

(CNN) 

   CNN являются основным 

инструментом для распознавания 

выражений на изображениях. Модели, 

такие как VGGFace и ResNet, показали 

высокую точность в распознавании 

мелких деталей лицевых выражений. В 

Узбекистане эти модели можно 

адаптировать и дообучить на локальных 

наборах данных для повышения 

точности. 

 

2. Методы переноса обучения 

   Перенос обучения позволяет 

использовать предварительно 

обученные модели и адаптировать их к 

специфическим задачам. Этот подход 

особенно эффективен в условиях 

ограниченности локальных данных и 

ресурсов. В Узбекистане можно 

использовать глобальные модели, 

дообученные на локальных данных, что 

значительно повысит их эффективность. 

 

3. Традиционные методы 

обработки изображений 

   Включают методы, такие как 

гистограммы ориентированных 

градиентов (HOG) и локальные 

бинарные шаблоны (LBP). Эти методы 

могут использоваться для выделения 

ключевых точек лица и анализа 

изменений выражений, что позволяет 

обеспечить высокую точность при 

низких вычислительных затратах. 

 

Применение и эффективность в 

Узбекистане: 

1. Медицина:   

   В медицинской практике 

Узбекистана методы распознавания 

выражений могут использоваться для 

диагностики психоэмоциональных 

состояний пациентов, что улучшит 

качество медицинских услуг и ускорит 

процесс выявления психологических 

проблем. 

 

2. Системы безопасности:   

   В системах видеонаблюдения и 

контроля доступа в Узбекистане 

распознавание выражений позволяет 

выявлять подозрительное поведение и 



оперативно реагировать на 

потенциальные угрозы, повышая 

уровень общественной безопасности. 

 

3. Образовательные технологии:   

   В образовательных учреждениях 

методы распознавания выражений могут 

использоваться для анализа внимания и 

эмоционального состояния учащихся, 

что позволяет персонализировать подход 

к обучению и улучшить качество 

образовательного процесса. 

 

Заключение 

Эффективные методы 

распознавания небольших выражений на 

изображениях имеют широкий спектр 

применений в Узбекистане. Свёрточные 

нейронные сети и методы переноса 

обучения особенно эффективны для 

решения задач данной категории. 

Традиционные методы также остаются 

актуальными благодаря своей 

вычислительной эффективности. 

Продолжение исследований и адаптация 

этих методов к локальным условиям 

Узбекистана позволит значительно 

улучшить их применимость и точность. 
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