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Приводится описание методологии построения системы анализа данных с использованием RAG технологии и графовой базы 
данных Neo4j. Рассматривается конвейер RAG с использованием LlamaIndex и Neo4j. Описывается методика построения и 
применения этого конвейера для создания и использования RAG-моделей для обработки и анализа текстовых данных. 

В современном мире быстрый и точный анализ данных с различных источников играет ключевую 
роль, поскольку огромные объемы информации требуют систематизации и извлечения ценной 
информации. Одной из основных проблем является необходимость обработки и анализа больших 
массивов текстовых данных. Для этого используются методы искусственного интеллекта, включая 
Large Language Models (LLM) и технологию Retrieval Augmented Generation (RAG) [1].  

LLM, такие как GPT, обучаются на огромных объемах текстовых данных и способны генерировать 
качественный текст, понимать естественный язык и выполнять задачи NLP. Они могут использоваться 
для автоматического создания контента, обработки запросов и генерации текстов. Однако при 
использовании LLM могут возникать такие трудности, как предоставление ложной или устаревшей 
информации, создание ответов на основе ненадежных источников, а также неточность из-за 
использования неправильной терминологии. И тогда на помощь приходит RAG технология. 

RAG технологии позволяют улучшить процесс анализа текстовых данных, предоставляя 
механизмы для поиска и выбора наиболее подходящей информации из обширных источников. Они 
комбинируют методы поиска информации с возможностью генерации текста, что делает процесс 
анализа данных более эффективным и точным. 

Чтобы продемонстрировать анализ данных с применением RAG технологий использовались 
документы с платформы Medium [2], в которых предоставлена обширная информация о библиотеке 
Neo4j Graph Data Science и совместимости Neo4j с Large Language Models (LLM). Для хранения и 
структурирования данных использовалась графовая база данных Neo4j [3]. 

Для успешного анализа и работы с данными необходимо эффективно извлекать нужную 
текстовую информацию из статей. Один из ключевых этапов этого процесса заключается в разделении 
статей на отдельные части, создании хранилища и векторного представления (embedding) для этих 
текстовых данных с использованием библиотеки Neo4jVectorStore. После этого, с помощью библиотеки 
VectorStoreIndex данные загружаются в графовую БД Neo4j и индексируются.  

На рисунке 1 слева представлены узлы, в которых содержаться данные статей, а справа свойства 
одного из узлов. 

 
Рисунок 1 – Графовая база данных и свойства узла 

 
Далее для создания мощной языковой модели (LLM) использовалась библиотека llama_index [4]. 

Эта библиотека предоставляет инструменты для работы с данными и формулирования запросов к 
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моделям LLM. В качестве модели LLM была выбрана последняя доступная версия - модель gpt-4-turbo-
preview. 

После создания модели и определения шаблона запроса к ней создается объект механизма 
запросов. Данный процесс показан на рисунке 2. Этот объект используется для формулирования 
запросов к индексу текстовых данных и получения ответов от модели языкового моделирования. Таким 
образом, можно эффективно проводить анализ текстовой информации и получать точные и 
информативные ответы от LLM модели. 

 

 
Рисунок 2 – Создание языковой модели и объекта механизма запросов 

 

После этого созданной нами модели задаются вопросы, на которые построенная модель 
генерирует ответы. Результат работы модели представлен на рисунке 3. 

 

 
Рисунок 3 – Результаты выполнения запросов к построенной модели 

 

Полученные данные показывают, что созданная модель функционирует корректно, а 
сгенерированные ответы являются содержательными и логичными. 

В результате была разработана тематическая модель, содержащая данные с платформы 
Medium, которая с помощью RAG технологии способна генерировать ответы на заданные вопросы с 
высокой точностью и полнотой. В дальнейшем возможно использование дополнительных библиотек, 
таких как LangChain, для расширения возможностей модели, что позволит разрабатываемой модели 
удерживать контекст ранее заданных вопросов, понимать и уточнять суть вопроса и обсуждаемую 
тему без явного указания контекста, что значительно повысит качество и эффективность ее работы. 
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