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- задачи криптографии и шифрования (в том числе взлом алгоритмов шифрования и 

получение доступа к любой информации); 

- ядерные и космические технологии; 

- оптимизация любых задач, имеющих высокую вычислительную сложность и 

требующих быстрого решения (прогнозирование погоды, расчеты авиаконструкторов и 

др.). 

Таким образом, все развитие высокопроизводительных вычислений последних 75 

лет можно классифицировать как сочетание программно-аппаратных подходов, 

реализующих эволюционный процесс. При этом параллельно последние 65 лет 

разрабатываются технологии квантовых вычислений и квантовые компьютеры [2], 

появление которых является революцией в мире компьютеров. Но рассматривать их как 

полную замену разработкам параллелизации не стоит, так как, во-первых, они пока 

используются для специфических задач, во-вторых, технологии параллелизации и GPGPU, 

хорошо известные для обычных компьютеров, начинают реализовываться и для квантовых. 

Угрозой является квантизация вычислений для вскрытия алгоритмов криптобезопасности, 

но уже превентивно разрабатываются технологии и модели для противодействия ей [3]. 

В перспективе мы должны получить технологии квантовых параллельных 

вычислений и квантового машинного обучения, так как принцип работы кубитов 

квантового компьютера – параллельный, и его внедрение станет началом новой эры 

вычислений. 
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Аннотация. Статья посвящена вопросам развития теоретических основ 

планирования и прогнозирования национальных счетов с использованием инструментария 

искусственного интеллекта. Для решения поставленной задачи авторами был использован 

такой современный продукт программного обеспечения как «Оранж», имеющий открытый 

код и специальные утилиты (виджеты), которые позволяют не только сформировать 

структуру исследования с использованием нейросетей, но и запрашивать информацию из 

международных баз данных, для чего используется такой виджет как «Социально-

экономические индикаторы».  

Ключевые слова: нейросеть, искусственный интеллект, виджет, базы данных, ВВП 

Abstract. The article is devoted to the development of theoretical foundations for planning 

and forecasting national accounts using artificial intelligence tools. To solve the problem, the 

authors used a modern software product such as "Orange", which has an open code and special 

utilities (widgets) that allow not only to form a research structure using neural networks, but also 

to request information from international databases, for which a widget such as "Socio-economic 

indicators" is used. 
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Современная экономика требует точного планирования и прогнозирования 

финансовых показателей для обеспечения устойчивого развития страны [1, c. 354]. 

Традиционно для этой задачи использовались статистические методы и экономические 

модели, однако с развитием технологий все большее внимание уделяется применению 

нейросетевых алгоритмов сложные взаимосвязи и адаптироваться к изменениям внешней 

среды, что делает их мощным инструментом для прогнозирования макроэкономических 

показателей [8, 9, 10].  

Сегодня финансовое моделирование (планирование, прогнозирование и анализ) на 

базе искусственного интеллекта является одним из мировых трендов в сфере цифровой 

трансформации экономик. Применение ИИ, в частности нейросетевых моделей, для 

анализа финансовых данных обеспечивает обработки обширных наборов данных, выявляя 

закономерности, которые часто ускользают даже от опытных аналитиков, что в свою 

очередь позволяет давать более точные прогнозы, принимать быстрые и обоснованные 

решения.  

В данной статье рассматриваются возможности применения нейросетевой 

технологии для планирования и прогнозирования ключевых финансовых показателей, 

таких как валовый внутренний продукт (ВВП), инфляция, бюджетный дефицит и 

государственный долг [2, c. 354].  

Методы исследования. 

Для выполнения поставленных задач был использован следующий набор методов: 

1. Сбор и подготовка данных. Были собраны исторические данные по основным 

финансовым показателям страны за последние 20 лет из официальных источников, таких 

как Центральный банк, Министерство финансов и международные организации (например, 

МВФ). Данные были очищены и нормализованы для дальнейшего анализа [3, c. 17]; 

2. Построение нейросети. Для прогнозирования выбран многослойный перцептрон 

(MLP) с несколькими скрытыми слоями. Архитектура сети была настроена таким образом, 

чтобы учесть временные ряды и наличие нелинейных зависимостей между показателями; 

3. Обучение и тестирование модели. Модель обучалась на исторических данных с 

использованием метода обратного распространения ошибки (backpropagation). 
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Тестирование производилось на независимых данных для проверки качества прогнозов [4, 

c. 233]; 

4. Анализ результатов. Полученные прогнозы сравнивались с реальными данными 

для оценки точности модели. Также проводился анализ чувствительности модели к 

различным входным параметрам [5, c. 270]. 

Результаты. 

1. Прогнозирование ВВП. Модель показала высокую точность в прогнозировании 

годового прироста ВВП. Средняя ошибка составила около 0,8% от реального значения, что 

значительно лучше традиционных методов прогнозирования. 

2. Предсказание инфляции. Нейросеть успешно справилась с задачей 

прогнозирования уровня инфляции, демонстрируя среднюю ошибку около 0,6%. 

3. Бюджетный дефицит и госдолг. Прогнозирование дефицита бюджета и уровня 

государственного долга оказалось сложнее, чем предыдущие показатели, однако модель 

смогла достичь приемлемого уровня точности, с ошибкой порядка 1,5-2%. 

4. Адаптация к кризисам. Одним из важных преимуществ нейросети является её 

способность адаптироваться к внешним шокам, таким как экономические кризисы. При 

добавлении данных о кризисных периодах модель быстро корректировала свои прогнозы, 

минимизируя отклонения от реальных значений [6, c. 24]. 

Обсуждение. 

Полученные результаты свидетельствуют о том, что применение нейросетей для 

планирования и прогнозирования финансовых показателей страны является 

перспективным направлением. Основные преимущества данного подхода включают: 

- высокая точность прогнозов, особенно в сравнении с традиционными методами; 

- способность учитывать нелинейные зависимости между различными 

экономическими показателями; 

- гибкость и адаптируемость к изменениям внешней среды, включая кризисные 

ситуации [7, c. 24]. 

Вместе с тем существуют и некоторые ограничения. Во-первых, качество прогнозов 

сильно зависит от полноты и достоверности исходных данных. Во-вторых, интерпретация 

результатов нейросетевой модели может представлять сложность, так как механизмы 

принятия решений внутри сети остаются «черным ящиком». 

Кроме того, необходимо учитывать возможные этические аспекты использования 

нейросетевых технологий в управлении государственными финансами. Например, важно 

обеспечить прозрачность процесса принятия решений и исключить возможность 

злоупотреблений. 

Таким образом, нейросетевая технология открывает новые горизонты в 

планировании и прогнозировании финансовых показателей страны. Применение 

нейросетей позволяет повысить точность прогнозирования, быстрее реагировать на 

изменения внешней среды и адаптировать стратегии управления экономикой. Несмотря на 

существующие ограничения, дальнейшее развитие и интеграция нейросетевных методов в 

государственные институты может способствовать повышению эффективности 

экономического управления и обеспечению устойчивого развития страны. 
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Russian Federation, the level of digital services of the Federal Tax Service of Russia. The 

economic effect of digitalization is shown according to tax statistics. 

Keywords: digitalization of taxation, automated information system, digital services, 

process-mining technology, i-tracking 

 

Лидером цифровизации в российском госсекторе является Федеральная налоговая 

служба России (ФНС России). Этапы цифровизации ФНС России можно представить на 

рисунке (рисунок 1): 

 
Рисунок 1 - Этапы цифровизации ФНС России 

 

Охарактеризуем содержание и инструменты каждого этапа. 

Согласно законодательству [1] основными функциями ФНС России являются 

Старт цифровизации с 2010г. 

Развитие клиентских сервисов 

с 2015г. 
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