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Работа посвящена задаче автоматического определения тематики веб-сайтов по тексту их главной 
страницы. Предложена методика, включающая сбор HTML-контента, извлечение основного текста, 
предобработку, применение больших языковых моделей (LLM) в реж имах zero/few-shot и приёмы стаби­
лизации ответов. Представлены экспериментально-гипотетические результаты сравнения различных 
LLM (GPT-4 от OpenAI, YandexGPT, DeepSeek) и реж имов их использования на главных страницах 
веб-ресурсов. Обсуждаются ограничения, связанные с вёрсткой, мультимедийностью, использованием 
нескольких языков, предлагаются направления дальнейших исследований.

В ве д е н и е

А втом атическое определение тематики 
веб-страниц является важ ной прикладной за­
дачей для поисковых систем, рекомендательных 
сервисов, каталогов, мониторинга СМ И, реклам­
ны х платф орм  и систем  модерации. Точная ка­
тегоризация главной страницы сайта ускоряет 
индексацию, повы ш ает релевантность поиска, 
управляет показом рекламы, выявляет нежела­
тельный контент и приоритезирует обход ресур­
сов. В условиях стремительного роста и высокой 
динамичности веб-ресурсов ручная разметка те­
матики непрактична [1].

Большие языковые модели (LLM ) продемон­
стрировали сп особн ость  к обобщ ению  и эф ф ек ­
тивному дообучению , ч то  делает их перспектив­
ным инструментом для семантического анализа 
веб-контента и решения задач классификации в 
zero- и few-shot реж им ах [2,3]. П омимо прямой 
генеративной классификации, L LM  поддерж и­
ваю т вспомогательны е стратегии рассуж дений 
и самосогласованности, повы ш ающ ие устойчи­
вость  и объясним ость результата [3]. В работе 
описывается методика определения тематики сай­
та по тексту главной страницы с использованием 
LLM и проводится сравнительный анализ различ­
ны х моделей и реж имов их применения (G P T -4 , 
YandexG PT, DeepSeek) [4-6].

I. М е т о д ы  с б о р а  и и з в л е ч е н и я  т е к с т а

Использованный конвейер обработки вклю­
чает в себя этапы сбора, извлечения информации, 
предобработки и классификации.

Главная страница загруж ается по протоко­
лу H T T P (S ) с учётом  robots.txt. Д ля сайтов с 
клиентской отрисовкой используется браузер для 
исполнения JavaScript и получения финального 
дерева D O M . Извлечение основного текста стра­
ницы выполняется с пом ощ ью  различных эври­
стик выделения текста из HTM L. Дополнительно

выделяются заголовок страницы, теги <h1>/<h2> 
и текст якорей ключевых ссылок.

П редобработка включает нормализацию ко­
дировок текста, удаление скриптов и стилей, деко­
дирование H TM L-сущ ностей, разбиение на абза­
цы и предложения, устранение лишних пробелов, 
дедупликацию строк. Определяется язык текста 
и доли языков при смешении: для многоязычных 
страниц применяется взвешивание сегментов по 
вероятности языка.

П одходы к использованию LLM :

-  Прямая генеративная классификация по за­
ранее заданному набору тематических кате­
горий в zero-shot реж име с предписанным 
форматом ответа (метка, краткое обоснова­
ние, оценка уверенности) [2,3].

-  Few-shot режим с 1-3 типовыми примерами 
на класс для адаптации подсказки [2].

-  Двухшаговая схема «резюме ->  классифика­
ция» для длинных страниц: сначала краткое 
содерж ательное резюме скачанной страни­
цы, затем классификация по полученному 
резюме.

-  Сам осогласованность: несколько независи­
мых прогонов с агрегацией ответов для сни­
жения вариативности [3].

Набор тематических категорий из 20 направ­
лений: новости и СМ И, электронная коммерция, 
финансы, образование, медицина и здоровье, раз­
влечения, технологии, путеш ествия и туризм  и 
др. Качество оценивается точностью  предсказан­
ной категории. Д ополнительно анализируются 
медианное время отклика модели L L M  на одну 
страницу.

Набор данных: 100 главных страниц русско­
язычных и англоязычных сайтов ручной размет­
ки (баланс по категориям, коммерческие и неком­
мерческие домены ). Страницы с преобладанием 
мультимедиа без текста исключены, но потенци­
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альное направление развития для таких страниц 
отмечены в анализе результатов.

II. Р е з у л ь т а т ы  и с с л е д о в а н и я

Сравнивались различные современные LLM 
и реж имы  их применения. Рассматривались 
G P T -4  (O penA I), Y andexG P T  и DeepSeek. Для 
каж дой модели оценивались zero-shot и few-shot 
режимы (3 примера на класс) и измерялось время 
отклика.

Таблица 1 — Сравнение LLM по определению 
тематики главной страницы

Ключевые наблюдения:
-  Few-shot реж им стабильно повы ш ает точ ­

ность на 3 -5  п.п. относительно zero-shot. 
Э ф ф ект особенно заметен для редких те­
матических категорий и страниц с малым 
содержанием текста [2].

-  Различия меж ду моделями объясняются ка­
чеством  предоставленной инструкции для 
модели и объёмом контекста: модель класса 
G P T -4  дем онстрирую т наилучш ее сочета­
ние точности.

-  Самосогласованность даёт дополнительный 
прирост 0.8—1.5 п.п. точности  при увеличе­
нии времени отклика примерно в 2 -3  раза
[3].

-  Предварительное резюмирование длинных 
страниц сниж ает дол ю  ош ибок на 1 .0-1.6  
п.п. за счёт подавления навигационного и 
рекламного шума.

III. А н ал и з  р е з у л ь т а т о в  и в о з м о ж н ы е  
у л у ч ш е н и я

В ходе проведения исследования были выде­
лены следующие ограничения:

-  Зависимость от вёрстки и динамической от- 
рисовки: баннеры, всплывающие окна и пер­
сонализация могут искажать основной текст

-  необходимы устойчивые процедуры извле­
чения контента.

-  Мультимедийность и малотекстовые страни­
цы: сайты, где смысл задаётся изображени­
ями/видео, хуже поддаются чисто текстово­
му анализу -  перспективны использование 
V LM  моделей.

-  Многоязычие и смешение языков: на мульти- 
язычных сайтах снижается качество -  мно­
гоязы чные конфигурации помогают, но не 
устраняю т проблему полностью.

-  С тоим ость и время отклика: LLM  требую т 
больш е ресурсов -  целесообразны каскады 
с ранней остановкой.

-  Объяснимость и воспроизводимость: генера­
тивные ответы вариативны -  полезны фик­
сированные ш аблоны вывода, понижение 
температуры  и строгое  протоколирование 
подсказок.

Д ля улучш ения результатов перспективно 
выглядят мультимодальные LLM  с учётом изобра­
жений, активное обучение для краевых случаев, 
а также тонкая настройка инструкций (промптов) 
под разные домены. П ереносимость решений на 
многоязычные и низкоресурсные домены требует 
исследований устойчивости к язы ковому смеще­
нию.

За к л ю ч е н и е

Проведённый анализ показывает, что  боль­
шие языковые модели обеспечивают высокое каче­
ство определения тематики веб-сайтов по тексту 
главной страницы. На срезе из 100 страниц на­
блюдается устойчивое преимущество few-shot над 
zero-shot реж имом и заметные различия меж ду 
моделями (G PT-4, YandexGPT, DeepSeek) в зави­
симости от  масштаба и качества инструктаж ной 
донастройки. Наилучшим образом  себя показы­
вает модель G P T -4  от  OpenAI. Ключевыми фак­
торами эф ф ективности являются устойчивое из­
влечение основного текста, корректная предобра­
ботка, проектирование подсказок и осмысленная 
комбинация реж им ов LLM  (резюмирование, са­
мосогласованность). Дальнейшая работа связана 
с мультимодальными расш ирениями и иерархи­
ческими наборами категорий.
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Модель Точность,
zero-shot

Точность, 
few-shot 
(3 приме­
ра)

Медианное 
время от­
клика, c

GPT-4
(OpenAI)

0.88 0.92 1.7

YandexGPT 0.84 0.88 1.5
DeepSeek 0.85 0.89 1.6
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